
Python KNN算法
数据分析与数据挖掘



3.k-近邻算法电影分类

应用：
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4.用K-均值聚类来探索顾客细分--算法流程

Kmeans 聚类原理：K-means 算法是最为经典的基于

划分的聚类方法，是十大经典ML算法之一。

K-means基本思想：以空间中k个点为中心进行聚类，对

最靠近他们的对象归类。通过迭代的方法，逐次更新各聚类

中心的值，直至得到最好的聚类结果。



4.用K-均值聚类来探索顾客细分--算法流程

假设要把样本集分为k个类别，算法描述如下：

(1)从N个点随机选取K个点作为质心；

(2)对剩余的每个点测量其到每个质心的距离，并把它归到最近的质

心的类；

(3)重新计算已经得到的各个类的质心；

(4)迭代2～3步直至新的质心与原质心相等或小于指定阈值，算法结束。

算法的最大优势：简洁&快速。

算法的关键：初始中心的选择&距离公式。



4.用K-均值聚类来探索顾客细分--算法流程

k-means算法的优点：
（1）k-means算法是解决聚类问题的

一种经典算法，算法简单、快速。

（2）对处理大数据集，该算法是相对

可伸缩的和高效率的，因为它的复杂度

大约是O(nkt)，其中n是所有对象的数

目，k是簇的数目,t是迭代的次数。通常

k<<n。这个算法通常局部收敛。

（3）算法尝试找出使平方误差函数值

最小的k个划分。当簇是密集的、球状

或团状的，且簇与簇之间区别明显时，

聚类效果较好。

（1）k-平均方法只有在簇的平均值被定
义的情况下才能使用，且对有些分类属性
的数据不适合。

（2）要求用户必须事先给出要生成的簇
的数目k。

（3）对初值敏感，对于不同的初始值，
可能会导致不同的聚类结果。

（4）不适合于发现非凸面形状的簇，或
者大小差别很大的簇。

（5）对于"噪声"和孤立点数据敏感，少
量的该类数据能够对平均值产生极大影响。

k-means算法的缺点：



4.用K-均值聚类来探索顾客细分--算法流程



4.用K-均值聚类来探索顾客细分--应用分析

核心：能够识别不同类型的客户，然后知道如何找到更多这
样的人，获得更多的客户！

表：数据集



表：聚类结果

表：交易层面的数据

4.用K-均值聚类来探索顾客细分--应用分析



4.用K-均值聚类来探索顾客细分--应用分析

表：第四类数据分析



图：数据集 图：数据集的预期分类

4.用K-均值聚类来探索顾客细分--应用分析



图：创建簇论文中，进行分类的记录数至少是类别数的 7 倍。

原则：记录数要足够多。

图：创建簇（程序分类）

4.用K-均值聚类来探索顾客细分--应用分析



图：数据集的实际分类 图：数据集的实际分类

（标明簇心）

4.用K-均值聚类来探索顾客细分--应用分析


